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2 . 0Oué es el Modelo de Rasch?

Resumen

Es la expresion manifiesta donde lo individual prevalece a lo colectivo. Los protagonistas del modelo de Rasch son los datos, tanto
en cuanto, que son portadores de informacion. La informacion global del colectivo, no es mas que el resultado compartido de los
comportamientos individuales de los datos. Lo primordial es pues, detectar la informacioén que subyace en el dato como resultado de
la interaccion que provoca un determinado agente en un individuo (IRT). Esta experiencia se repite con cada uno de los datos que
componen el colectivo.

El modelo de Rasch nos permite encontrar una pauta comun de comportamiento, que se refleja con una determinada intensidad en
términos estocastico, medida de Rasch, que hace referencia al marco conceptual al que pertenecen agentes que causaron o
propiciaron el dato. Los datos pues, no solo nos confirman la acertada eleccion de los agentes que definen el referente comun al que
supuestamente hace alusion, sino que también nos detecta aquellos datos anomalos que no siguen el comportamiento global
establecido por la logica que rige el proceso, es decir, que desajustan.

Es una herramienta muy potente para el investigador en la faceta de crear y descubrir. Se presenta un diseflo que desarrolla el
proceso de como obtener datos que mediante el modelo de Rasch justifique la validez tedrica de los resultados: Determinacion de
los créditos ECTS.

Palabras claves. Créditos ECTS, matematicas en LADE, syllabus, modelo de Rasch.

Abstract

It is a technique where the individual is first then the individual, that is, the individual prevail to the group. The data are the
cornerstone of the Rasch model. They are the carrier of information. The information of a collective data it is the result of the shared
information from each one of the data. It is required first how the data has been arisen as the response of the interaction between the
individual and the agent (IRT). This approach should be applied to each one of the collective data.

Rasch model allow determine the sharing data information in terms of probability, by obtaining a measure. This measure is related
to the agent that provokes the data, and should be referred in terms of the theoretical framework of reference.

Data will confirm not only the theoretical framework defined by the agents, but will detect those single data that does not follow the
global data pattern. It is presented a design that deal with how to obtain data that by applying Rasch model de design is validated:
How to determine the ECTS credits.

Keywords. ECTS Credits, LADE mathematics, syllabus, Rasch model.
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Alvarez-Martinez, P. 3

1. - INTRODUCCION

El efecto de la globalizacion en la docencia universitaria, basado en la movilidad de los
estudiantes, son los crédito europeos (European Credit Transfer Systems, ECTYS),
establecidos por la Commission of the European Community, con el fin de garantizar
un reconocimiento académico entre los paises de la Unién Europea. Los ECTS
contabiliza trabajo de los alumnos y el tiempo dedicado a las clases (teoria y practica)

en el proceso ensefianza/aprendizaje (Alvarez, 2006).

El presente trabajo trata de responder a cuestiones tales como: ;Qué tiempo dedican los
profesores en la docencia de las matematicas en LADE? ;Cuanto diverge uno de otro?
(Cual es el tiempo Optimo requerido en el proceso de ensefianza/aprendizaje del
programa de matematicas en LADE? ;Conforme a la experiencia docente cuantos
créditos ECTS supone el programa de Matematicas para LADE? ;Como obtener datos
de forma que mediante la formulaciéon de Rasch que justifiquen las respuestas a estos

interrogantes?

2.- ELABORACION DE UN DISENO PARA LA OBTENCION DE DATOS

Un primer paso es identificar los contenidos matematicos que las demds asignaturas
utilizan (Alvarez et al.2000). Estos contenidos han sido sintetizados en 53 descriptores
correspondientes a distintas areas que conforman el programa de las Matematicas para
LADE.

A continuacién se ha suministrado a un total de 42 profesores un cuestionario donde
cada profesor rellenaba el niimero de horas que le dedicaba a cada uno de los
descriptores.

Los datos han sido dispuesto en forma de matriz donde las columnas corresponden a los
distintos profesores encuestados, las filas son los descriptores y cada casilla recoge el

numero de horas que cada profesor dedica a cada descriptor (Alvarez & Garcia, 2006).
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4 . 0Oué es el Modelo de Rasch?

3.- FORMULACION DE RASCH

El tiempo que se dedica a la docencia de las Matematicas puede ser contemplado como
una linea recta (Wright & Stone, 1979). Una forma de ubicar en la linea a los

descriptores y profesores segliin el tiempo es como a continuacion se detalla (Alvarez,

2007):

Bo B B2 Bs
Menos | | | | | | | Mas

o1 ) 33

Sean 3, los profesores y 0; los descriptores matematico. Si el profesor B, dedica como
minimo un cierto nimero de horas a la temdatica que representa el descriptor d;, entonces
es ubicado a la derecha de o; de lo contrario se ubica a la izquierda. Asi, por ejemplo,
para el caso de 3 horas, como minimo, el grafico representa que el profesor B, dedica
menos de 3 horas a la tematica representada por los descriptores 0;, 0, y 03. El profesor
B1 dedica 3 horas al descriptor 6;, y menos de 3 horas a los descriptores 8, y 03, y asi
sucesivamente. Luego el profesor B3 es el que dedica mas tiempo y B, es el que dedica
menos. Del mismo modo, la temdtica a la que se dedica mas tiempo es la que representa
el descriptor o;, y la que requiere menos tiempo es la temdtica representada por el

descriptor 03,

Sea X,,; la variable dicotomica “tiempo docente” que describe el hecho del tiempo que
un profesor B, dedica a una determinada materia expresada por el descriptor 0;. Si Xy =

[13%2]
1

1, entonces el profesor B, dedica un determinado tiempo a la materia 6; “i”, y estaria en
la linea a la derecha de o;. Por el contrario si B, no le dedica el tiempo determinado

entonces X, =0, y estaria ubicado a la izquierda de §;.

Una manera de relacionar las posiciones de los profesores y descriptores con la variable

dicotomica en términos de probabilidad es:
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Alvarez-Martinez, P. 5

Si (B, - 8;) > 0, entonces P [X,; = 1]>0,5
Si (Ba - 8;) <0, entonces P [X,;=1]<0,5
Si B,=0; =0,entonces P[X,;=1]=0,5

Con los calculos apropiados se obtiene

B =6;
P (Xoi = 1/ By, Siy=

1 + eﬁn_b—i

3t
1

Que nos da la probabilidad de que el profesor “n” referido al descriptor “i” le dedique
un tiempo determinado en término de los pardmetros B, y 0; . Esta es la formula que G.

Rasch (G. Rasch, 1980) obtuvo en su tratado de las variables latentes.

Los parametros que rigen la probabilidad de Rasch han sido estimados aplicando el
Partial Credit Model ( Wright & Masters, 1982) para 5 categorias. En este caso las
categorias responden al nimero real de horas que los profesores dedican a las distintas
tematicas. Los datos han sido procesados utilizando el programa informatico Winsteps

(Wright & Linacre 2004).

4.- RESULTADOS

El siguiente grafico muestra haber conseguido el logro de ubicar todos los profesores y
descriptores a lo largo de la linea, conforme a la metodologia descrita en la formulacion
de Rasch; de manera que los profesores discriminan a los descriptores y los descriptores
discriminan a los profesores. Se puede apreciar que la separacion entre los profesores es
menor que la de los descriptores, es decir, los profesores discriminan mas a los

descriptores que viceversa.
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6 . 0Oué es el Modelo de Rasch?

TABLA 1: MAP OF PROFESSORS AND ITEMS

MEASLRE [ MEASLRE
QOrE> -------mmmmmmm oo professor-+ ltens --------------------- <Jare>
65 + 65

|
64 + 64
|
63 + 63
|
62 +T 62
|
61 + 61
|
60 + 60
|
59 + 59
|
58 + X 58
| XX
57 + X 57
|
56 +S 56
| X
55 + 55
| XXX
54 + XX 54
| XX
53 + XXX 53
| X
52 + XX 52
| X
51 + XX 51
|
50 +M 50
[ XXX
49 + XXX 49
|
48 + X 48
| X
47 + 47
|
46 + 46
| X
45 + 45
|
44 +S 44
T
43 XX+ 43
X | X
42 + 42
XX |
41 X + XX 41
e
40 XX+ 40
X | X
39 XXX+ X 39
XX
38 +T 38
XXX |
37 XX M- 37
|
36 XXX + 36
XX
35 XXX+ X 35
dess> -----imiiee e professor-+ lteng ------------------ <frequent >
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4. 1. - Medida de los descriptores. Desajustes

La siguiente tabla muestra las medidas correspondiente al tiempo que se le dedica a
cada una de las tematicas. La tematica que mas tiempo se le dedica es “Integral de
Rieman”, seguido de “Matrices y determinantes,” “Optimizacion”, etc., y a la que se le

dedica menos tiempo es “Series”, seguido de “Simplex”, “Integrales (impropias),..etc.

TABLA 2: ITEMS STATISTICS: MEASURE ORDER

B e T e T e C LT PR +
| ENTRY RAW | INAT | QAT |SCH{ |
|[NNIMBER SO0 GONT MEASLRE ERROR MNBQ  ZSTO MNBQ ZSTO GOR | Itens |
[ = R - femmmmeaas T e |

1.4 .71 -1.5 .69 -1.4] .52 Series cual esquiera

1.311.80 3.211.52 1.9 .44] sinplex

-.8 .81 -.9 .49 Integrales inpropias

-.8 .9 -.1] .25 Ystenmas en diferencias
1.2/1.15 .7] .49 Funciones varias variables,|imtes
3.0/1.64 29 .30 program sin restricciones
7.9 .0 .73 Dagonalizaci6n

01.42 2.0 -.03 Gntinuidad

|1.61 2.8 .51 Rimtivas

| 1. 16 .8 .45 programrestr.igual .Mt Lagr.
|1.29 1.5 .31 series potencias Tayl or

|1.71 3.2 .38 ec. diferenciales priner orden

PRPPPPRPPPE.

| .90 -.6] .25 Derivadas sucesivas, Taylor

4 .64 -2.3 .42| dualidad progr linea

1.211.20 1.0 .12 nodel os di nam cos

-2.5] .63 -2.4] .65 fornas cuadréticas

15124 1.3 .32 progr entera

convexi dad conj untos y funci ones

=

N ESEYNRE R BN AR BRBRABEIAREREA
P
8
P
8

15 86 51 -1.8 .78 -1.4 .25 Funciones honogéneas
19 86 51 -2.1 .69 -2.0 .19 sucesiones series funciones
4 86 51 -1.6] .75 -1.6] .24| intr opt. dinamca y control 6ptino
23 87 51 . -7 .86 -.8 .31 Integra Renann-Sieltjes
89 1
39 89 51 1 .2/1.08 .2| .50 Ec orden n
14 0 51 1 1.001.18 1.0] -.07] T. funcinversaeinplicita
27 3} 51 1 .211.07 .4 .25 planteanmien general prog. natem
6 9% 51 -1.8 .72 -1.8 .11 Esp. euclideo, prod. escal ar, nor nas
8 % 51 -1.3 .78 -1.3] .29 Topol ogia
12 % 51 . -.6 .90 -.6] .55 Dferenciabilidad
25 % 51 1 J11.01 .0 .60] integra es eul erianas
26 9% 51 -4.4 .43 -4.1 .30 integrales mltiples
97

-6.4] .26 -6.1 .44 dstenas Ecuaci ones

PPRrPPPPPRPPRPPRPPRPPPRPPRPPRPPRPPRPPRPPPRPPRPRPRPRPRPRPRPRPRRPPPRPPRPPRPPRPRPRPRPPRRPPRLY

WNPRPROOUPLAPOOODOMOOOWWWWWUIONOOUITNOMOWOOORRPEPNNOOWWOUIO WN P
ORPPPPPRPOOCORPRPPEPPPPPRPRPRRPRRPRRBRREBRRERREBEBREPEREREBEBNNNNNN

a
BEBEAERGARNELEL560888822R2RERRRABBEBRELLELAELLE

I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
: |
| 11 19141 21 .25 Derivadas |
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I
I I

17 97 51 127 14126 1.4 .57 Series térmnos positivos
43 97 51 .29 -57 .31 -54 .31 Estabilidad sist, dinamcos
32 9% 51 .68 -2.0] .69 -2.0] .18 introd programlineal

36 102 51 .88 -.7 .87 -.7 .51 introd teoria juegos

1 103 51 .68 -2.0] .69 -2.0] .58 Ec en diferencias

0 112 51 1.28 1.41.27 1.4 .27] sitenas diferen lineal es

3 124 51 .92 -4 .90 -.5 .71 Aplicaciones |ineaes

16 130 51 161 25160 24 .05 Qtinizacioén

31 130 51 .37 -4.1 .36 -4.1 .75 prog.rest.desi Ml tiKuhn-Tucker
2 136 51 .75 -1.20 .75 -1.2] .12 Espacios vectorial es

1 137 51 |1.08 .41.04 .2 .56 Mitrices Deter.

2 223 51 191128 1.419 3.4 .11] Integra Renann

111200 -.31.00 -.3 | |
1 .38 2.3 .38 21 | I

2
b3
o8
=)

No todos los profesores tienen el mismo criterio a la hora de ensefiar las distintas

tematicas. El modelo de Rasch hace una valoracion conjunta de todos los datos
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8 . 0Oué es el Modelo de Rasch?

obteniendo una medida para cada profesor y para cada temdtica. Los desajustes
muestran la discrepancia que existe entre los datos reales y los que se esperan que le
correspondan segun el computo global. Esta discrepancia viene cuantificada en término
de residual. Un residual negativo significa que dedica menos tiempo que el esperado, y
residual positivo es que dedica mas tiempo que el esperado. La siguiente tabla muestra

las tematicas que desajustan.

TABLA3: DESAJUSTESEN LOSITEMS

33 sinplex 57.7 18 A 15

FESPONSE : 11111 11111 31111 31111 11211
Z-RES DAL 2 2 2

FESPONSE 26 11311 11331 11111 31112 11111
Z- RS DUAL: 2 22 4

RESPONSE 51: 3
Z- RS DUAL: 2

21 Pimtivas 54.0 1.8 B 1.6

RESPONSE 1 11111 11111 21122 35111 11111
Z-RES DAL 5

FESPONSE 2. 11211 22332 31111 22211 21122
Z-RES DAL 2 2

FESPONSE 51: 3
Z- RS DUAL: 2

38 ec. diferenciales priner 53.7 1.8 C 17

FESPONSE : 11111 11111 31311 31211 11132
Z- RS DUAL: 2 3

RESPONSE 2. 11313 11232 21211 13121 31311
Z-RES DUAL: 2 2 2
RESPONSE 51 2

Z-RES DAL

29 program sin restriccion 54.6 16 D 16
3 1111111111 21111 21131 13113

Z-RES DAL 3 2 3
RESPONSE 26 11211 12221 13133 12321 21112
Z-FRES DAL 3 22 3

RESPONSE 51: 2
Z-FRES DAL

16 Qpotinizaci 6n 41.0 16 E 16

RESPONSE 1 13333 13333 23333 23133 33133
Z-FES DAL -2 -2

RESPONSE 2. 33223 33212 13333 13333 22333
Z-RES DAL -3 -2 -2

Se observa que el 15% de los profesores le dedican a “Simples”’mas tiempo (residuales

positivos) del esperado y el 9% dedican a “Optimizacion” menos tiempo que el
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Alvarez-Martinez, P.

esperado. Similar interpretacion puede ser aplicada a todas las demas tematicas que

desajustan.

4. 2. - Medidas de los profesores. Desajustes

TABLA 3: ESTADISTICAS DE PROFESORES,
ORDENADAS POR SUS MEDIDAS

EEEEETE e

pLy
p2g|

g
| ENTRY RAW | INAT | QAT |SCH{
II\U\E?SIGECQNTI\EA&REERIRM&Q ZSI'[]M\BQ ZSTO QR | pro|
| 11 102 a4 43.2 111110 5| 1.15 .71 .50
| 28 102 4 43.2 1.1 .97 -.11.03 L1 .52
| 46 9 4 2.3 1.111.00 0] 1.03 .1 .57
| 35 97 44 41.7 114227 4.5261 53 .05
| 16 96 44 41.5 111119 9120 L9 .47
| 33 A 4 40.9 1.111.19 .911.20 .9 .49
| 34 93 4 40.6 1.1]1.55 23158 24 .43
| 51 92 4 40.3 1.11.17 .8/1.20 .9 .46
| 39 0 a4 39.8 11 .82 -.9 .82 -.9 .76
| 49 0 a4 39.8 11 .67 -1.8 .67 -1.8 .79
| 50 89 4 39.5 1.1 .69 -1.7 .71 -1.6] .74
| 14 88 4 39.2 1.1 .68 -1.8 .67 -1.9 .85
| 15 88 a4 30.2 11 .73 -1.95 .74 -1.4 .77
| 17 88 a4 30.2 111206 4.112.05 4.1 .25
| 31 88 4 39.2 1.1 .71 -1.6| .70 -17] .84
| 32 88 4 39.2 1.1 .72 -1.6 .73 -1.5 .75
| 40 87 a4 38.9 11 .84 -.8 .8 -.8 .80
| 44 87 a4 38.9 11 .65 -2.0 .64 -21] .8
| 45 85 4 3.3 1.2 .62 -2.3 .64 -2.1] .80
| 48 85 4 3.3 1.211.17 8| 1.16 8| .66
| 22 83 a4 37.7 12 .65 -2.1 .66 -2.0] .85
| 26 83 a4 37.7 1.2 .60 -2.4 .60 -2.4 87|
| 9 82 4 37.4 1.2 .61 -2.3 .61 -24| 83
| 21 82 4 37.4 1.2 .46 -3.5 .47 -3.5 .89
| 27 81 a4 37.1 12 .71 -17 .72 -17 .8
| 38 81 a4 37.1 12 .79 -1.2 .80 -1.1] .71
| 4 80 4 36.8 1.2 .48 -3.4 .49 -3.3 .90
| 10 80 4 36.8 1.2] .68 -1.9 .69 -1.9 .84
| 30 80 a4 36.8 121124 12123 11 .68
| 47 80 a4 36.8 12 .91 -.5 .4 -.3 .67
| 5 78 4 36.2 1.2 .57 -2.71 .56 -2.8 .9]
| 29 78 4 36.2 1.20 .90 -.5 .91 -.5 .7
| 36 78 4 36.2 1.211.44 21148 22 .4
| 12 7 a4 35.9 12 .95 -.3 .9% -.2 .73
| 13 7 44 35.9 121139 19138 1.8 .63
| 37 s 4 35.9 1.211.30 1.51.31 15 .42
| 42 s 4 35.9 1.2/1.15 8/1.19 9 .51
| 43 7 44 35.9 12117 8/1.18 9 .68
| 25 76 44 35.6 121120 10121 1.0 .68
| 41 76 4 35.6 1.211.20 1.0/1.34 1.6 .55
| 20 74 4 35.0 1.211.12 6| 1.14 71 .58
| 19 73 44 34.6 121122 11127 1.3 .47
| 24 72 44 34.3 12101 .1 1.05 3 .6l
| 23 71 4 4.0 1.2 .89 -.6 .93 -.4 .64
| 18 70 4 33.6 1.311.26 1.21.32 1.4 .52
| 8 69 44 33.3 131123 11116 71 .69
| 6 65 44 3.8 1.3 .97 -.1 .93 -.3 .68
| 7 64 4 3.4 1.4 .87 -.6] .85 ~-.7 .66
| 3 63 4 30.9 1.4 .91 -.4 .90 -.4 .72
| 2 62 44 30.5 1.4 .8 -.7] .75 -1.0] .70
| 1 59 44 2.1 15 .8 ~-.6 .73 -1.0 .76
[=mmmrm L R R

| MEAN 81 44, 37.1 1.20 .9 -.31.00 -.2 |
| SD 10. 0. 3.2 .1 .35 17 .39 1§ [
g
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10 . Oué es el Modelo de Rasch?

La tabla 3 muestra la medida de la dedicacion del tiempo docente de todos los
descriptores que conforman la tematica del syllabus de Matematicas para LADE. El
profesor pll con una dedicaciéon de 102 es el que tiene méas medida, seguido del
profesor p28, p46,...etc. El profesor pl, con una dedicacion de 59 horas, es el que tiene
menor medida.

Es relevante la disparidad de criterio de criterio de los profesores en la dedicacion del
tiempo docente a la hora de ensefiar matematicas para LADE. El profesor pl11 dedica

casi el doble de tiempo que el profesor pl.

La tabla 4 muestra los desajustes de los profesores, que reflejan los comportamientos
andémalos individualizados, tanto en cuanto no siguen la pauta comun. El profesor p35
dedica 3 horas a “Funciones de varias variables, limites” con un residual positivo de 2,
lo cual significa que le dedica mas tiempo que el esperado; le dedica 1 hora para ensefiar
“series de términos positivos”, contabiliza un residual negativo de —2, lo cual significa

que le dedica menos tiempo que el esperado, y asi sucesivamente.

TABLA4: DESAJUSTES DE LOS PROFESORES

35 p3hs 417 23 A 26

RESPONSE 1. 23322 32332 22233 21225 22132
Z-RES DUAL: 2 -2 5 -6 2
RESPONSE 2. 32213 31122 12222 3222
Z-RES DAL -2 -2

17 p17 39.2 21 B 21

RESPONSE 1. 23322 22232 22122 32112 52213
Z-RES DAL 2 54
RESPONSE 2. 21213 31112 12122 3222
Z-RES DAL 2

34 pA 40.6 15 C 16

RESPONSE 1. 33323 22321 23112 13212 34123
Z-RES DAL 2 -3 2

RESPONSE 2. 21322 32312 21322 3121
Z-FRES DAL 2

4. 3 - Curvas caracteristicas

La tabla 5 describe el comportamiento de las curvas caracteristicas para cada una de las
categorias contempladas. La disposicion de cada una de las curvas nos permite
establecer una relacion entre las distintas categorias pertenecientes a las curvas para una
determinada medida (Alvarez & Pulgarin,1998). Asi, por ejemplo, para una medida de
56, el descriptor de “La integral de Riemann” le corresponde 5,5 horas, a las “Matrices

y determinantes” 4,5 horas, a “Espacios vectoriales” también 4,5 horas, etc.
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TABLA5: CURVAS CARACTERISTICAS DE LAS CATEGORIAS

BPECTED SOORE MEAN (":" | ND GATES HAL~ SOORE RO NI

3B 38 41 4 47 50 53 56 5 62

----- E T LT LTk T T e e O LLE T SErr
: 2 : 3

&

NM Item

18 Series cual esqui era

33 sinpl ex

24 Integral es inpropi as

42 Sstemas en diferencias

Funci ones varias variabl es,|imtes
29 program sin restricciones

5 D agonal i zaci 6n

10 @nti nui dad

21 Pimtivas

30 programrestr.igual.Milt Lagr.
20 series potencias Tayl or

ec. diferenciales priner orden
13 Derivadas sucesivas, Tayl or

34 dualidad progr lineal

37 nodel os di ndm cos

7 fornas cuadréticas

35 progr entera

28 convexi dad conj untos y funci ones
15 Funci ones honogéneas

19 sucesiones series funci ones

44 intr opt. dinamca y control Opti no
23 Integral Remann-Sieltjes

11 Derivadas

39 E orden n

14 T. func inversaeinplicita

27 planteamen general prog. natem
6 Esp. euclideo, prod. escal ar, nor nas
8 Topol ogi a

D ferenci abi | i dad

25 integral es eul erianas

26 integrales mltiples

4 dstenas Ecuaci ones

17 Series términos positivos

43 Estabilidad sist, dindnicos

32 introd programlineal

36 introd teoria juegos

41 Ec en diferencias

40 sitenas diferen |ineal es

3 Aplicaciones |ineal es

16 Qptimzaci 6n

31 prog.rest.desi Ml ti Kuhn- Tucker
2 Espacios vectorial es

1 Mtrices Deter.

22 Integral R emann

NM Item

.
N
N
w
w
oo oa—
©

NNDNN
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—oooooooaaoaoaoaaoaooaaaaaaoaoaooaoaaaoaaoa
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bh-b-b-b-b
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N

w
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N
N

NNONNNNDNDDNDN

WWWwwWwwwww
SN

AR D

N
N
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w

D
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5.- CONCLUSIONES

La metodologia disefiada y la aplicacion del modelo de Rasch recoge y sintetiza la
experiencia de todos los profesores en un namero, la medida. Esta medida expresa el
tiempo que cada uno de los profesores dedica a las distintas materias que conforman el

programa de Matematicas para LADE.
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12 . Oué es el Modelo de Rasch?

El ntimero de horas totales y su distribucion para cada descriptor, nos determina la
viabilidad docente del programa. El interés novedoso del presente trabajo radica en su
aplicacion, dado que nos permite determinar, de forma objetiva, el niumero idoneo de
créditos ECTS de la asignatura de Matematicas para LADE basado en la cuantificacion
de la experiencia docente. Esta metodologia es extrapolable a cualquier tipo de

asignatura.
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